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RESUMEN

El objetivo del GTI es la generacion
semiautomatica de tesauros mediante el
analisis de un corpus. Tras ensayar
distintos métodos de clasificacion de la
informacién, desde co-ocurrencia de
términos a redes neuronales, se mostrd
necesaria la creacion de nuevos indicadores
que aportasen informacion adicional a la ya
suministrada por el tesauro. La
presentacion de estos indicadores, y su
previsible potencial, es la meta de la
presente comunicacion. E] objetivo es
reaprovechar el gran volumen de datos
necesarios para realizar la clasificacion y
emplearlos en dos campos distintos: por un
lado la validacion del tesauro y por otro la
creacion de indicadores que nos indiquen
a-priori la creatividad del texto dentro de
nuestro corpus. lLa estructuracién y
etiquetado previo del texto parecen en estas
circunstancias un paso necesario para poder
estudiar posteriormente el resultado del
conjunto de parametros medidos en el set
de documentos. La novedad se estudia
desde un enfoque multidimensional:
andlisis lingiiistico y del formato de los
textos, estudio del tesauro generado, y la
creacién de indicadores ad-hoc. Al tiempo,
se miden distintos parametros en el tesauro
para validar el tesauro autogenerado. Para
el andlisis matematico de los datos, se usan
analisis multivariante y de las componentes
principales. Una evaluacion del! programa
esta actualmente en curso.

INTRODUCCION
Durante los dltimos afos, se ha

incrementado la necesidad de investigar sobre
herramientas que mejoren la recuperacion de
documentos en formato electrdnico. La
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utilizacion de un tesauro que posibilite la
recuperacion en lenguaje controlado se ha ido
abriendo paso como una de las opciones mas
prometedoras. Aunque, esta aparente ventaja no
lo es tanto cuando vemos a los tesauros como
un sistema demasiado rigido en el transcurso
del tiempo. Los nuevos términos y nuevas
relaciones no son siempre ubicables en el
tesauro pues los marcos cientificos tienden a
quedar obsoletos en plazos de tiempo
relativamente cortos. Lamentablemente, la
elaboracién manual de tesauros es una tarea no
solamente costosa, sino lenta.

Desde el 1992, el objetivo del Grupo de
Tecnologias de la Informacién (GTI) ha sido la
generacion  de  tesauros de  forma
{semi)automatica. Aprovechando un entorno de
generacion automdtica de tesauros, se ha
encontrado interesante no soélo localizar y
determinar nuevos conceptos, sino reestructurar
el tesauro para acomodarlo a los nuevos
cambios que precisa el corpus. En este
documento se van a poner de relieve los
indicadores que se muestran como mas
prometedores para localizar esta informacion
en los textos.

Los tesauros representan un conjunto de
atributos y relaciones entre conceptos relativos
a un particular campo de conocimiento, que
puede ser aplicable a los entormos més
variados.

De igual forma, un tesauro se puede definir
como un area de conocimiento, actividad,
interés o aplicacion, que hace referencia a una
doble realidad, por un lado, el tesauro como
referencia al concepto en sf mismo y, por otro,
el andlisis que representa el marco que
posibilita la clasificacion y la recuperacién
(Velasco, 1997). Algunos autores (Arango,
1991), (Prieto-Diaz, 1991), (Llorens, JA1236)



presentan téenicas one posibilitan el decarratlo
e s enabisis dei seuro (WDRACT, ARL,
FODA... ), y que en la caso de Velasco et al,,
incluso se presta a la automatizacion.

La estructura de representacion de tesauros
(ERD), con la que operaremos, fue creada
segin el protocolo de la ISC (15S027:8)
(Aitchinson, 1987), (Comm, 1993) para
tesauro:s monolingiies, en el que se proponen
herramientas para la consiruccion
semiautomatica de un tesauro estructurado para
un conjunto de documentos. El tesauro incluye
también la clasificacion decimal (Dewey, 1979)
preparada para una clasificacién facetada
(Ranganathan, 1967} dentro de una estructura
llamada Arbol de Areas Tematicas (AAT)
(Llorens, 1996).

Tradicionalmente, ha sido la Infometria la
encargada de identificar y medir las diferentes
agrupaciones dentro del set documental, ya sea
por analisis de referencias, citas o coaparicidn
de palabras (Callon, 93). Aunque estos
indicadores cienciométricos tienen una amplia
difusién, la literatura sobre indicadores
cualitativos continua siendo escasa (Rip, 1997).
Una de las principales caracteristicas que,
definen la calidad del documento es la novedad
{Buchholz, 1995). En las proximas paginas, se
describe un sistema que, complementando al ya
existente de clasificacion, facilita informacion
sobre la creatividad de los documentos (Egghe,
1990). Para poder encarar este problema, se
hacen necesarias herramientas para medir la
calidad documental, aunque, auxiliados por
otras técnicas info-bibliométricas que nos
ayuden en esta tarea (Polanco, 1995).

A continuacion, se describe €l proceso con
e} que se trabaja sctualmente. En primer lugar,
se detallan las manipulaciones previas del set
documental. Posteriormente, se muestran las
herramientas utilizadas para validar ¢l tesauro y
estimar la creatividad, para, por ultimo, realizar
el analisis de datos.

Aun excediendo los objetivos de la presente
comunicacién, se ha considerado de interés
hacer una breve referencia a los algorilmos de
clasificacion y al de siemmer, ya que la
eleccion de uno u otro método condiciona los
resultados posteriores.

1. MANIPULACIONES PREVIAS AL
CALCULO DE VARIABLES

1.1. SELECCION DOCUMENTAL
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l.a seleccion documental es un paso
imuortante  para  conseguir  ura  huena
representacion del tesauro. Antes de realizarla
es necesaria una cuidada planificacion,
obteniendo asi resultados mas fiables en
célculos posteriores. Ei nimero de docnmentos
que forman el corpus debe ser caiculado, ya
que un nimero alto de documentos no siempre,
lleva aparejada una mejora en la representacion
del corpus, pues las redundancias y el ruido
aumentan proporcionalmente al incrementarse
el nimero (Van Slype, 1987). El corpus debera
estar compuesto por material  textual
preferentemente  en  formato electrénico:
articufos, libros, manuales, bases de datos
documentales, etc. que deben ser seleccionadas
tanto por el documentalista como por el
informatico (Prieto-Diaz, 1990).

En principio, las referencias y los articulos
procedentes de revistas cientificas presentan
ventajzs debido a dos faclores, por un lado, el
lenguaje empleado y, por owro, el poseer una
estructura bastante uniforme. El lenguaje
cientifico se caracteriza por poseer un
vocabulario objetivo, normalizado (se evita la
sinonimia), universal y con una previsible
calidad (peer-review). En nuestro caso, se nan
seleccionado  articulos médicos a texto
completo, de la base de datos med-line. La
biisqueda se realizé con un conjunto discreto de
palabras-clave, dentro de las suministradas por
el tesauro de med-line, Medical Subject
Headings (Medical, 1998).

El corpus debe ser lo mds homogéneo
posible y es preferible que esién escritos en un
4rea, época, idioma y disciplina lo més similar
posible para obviar, en lo posible, efectos
colaterates no deseados (Cleveland, 1990). Fara
elio, 1a bitsqueda se Iimit6 a dos revistas de los
afios 96 y 97, de habla inglesa. En cualquier
caso, el niimero de autores no debe de ser
demasiado alto.

Exisien varios motivos por los que se
prefiere el formato electrénico, asi enire otros,
estan:

e Utilizar el incremento de material
formato electronico.

« Aprovechar los estindares para etiquetado
(por sjemplo, SGML o HTML) (Polanco,
1985). )

« Evitar problemas con la digitalizacion.

en




TRATAMIENTO PREVIO DE
)8 DOCUMENTOS

“Be ha desarrollado un componente DCOM
hookschmidt, 1995), para acceder a la
mnacion a través de maltiples interfaces.
a interface puede recuperar de los
umentos un conjunto de datos diferente,
adlante su relacién con tecnologias del tipo
OLE Automation (OLE, 1996) e iFilter API,
‘_ tre otras, pudiendo acceder a archivos del
Fipo de .xt, .doc, .html, xIs, .ppt, .pdf....

En una primera etapa, se realiza una
pormalizacion del documento para que guarde
méxima homogeneidad posible con el resto
-gel corpus. En €l caso concreto de Microsoft
‘Word, se extrajeron los datos bibliograficos de
las propiedades del archivo. A todos los titulos
y subtitulos de capitulo, se les ha asignado un
determinado estilo de texto. No ha sido posible
sutomatizar en todos los casos lz extraccion del
documento de algunos de estos elementos por
lo que, actualmente, se esta trabajando en
introducir manualmente estos datos, por
ejemplo, factor de impacto de la revista,
nombre de la revista, afiliacién de los autores o
tipo de documento. Para Ja identificacion del
idioma del documento, se utilizo la herramienta
de definir idioma.

1.3. EXTRACCIONY
ALMACENAMIENTO DE DATOS

Un drea de creciente estudio es la
exploracion del contexto con el fin de extraer

informacién. El  objetivo es  capturar
informacioén lingiiistica y del formato del texto,
para poder estructurar un documento

(Lazarinis, 1998), dividiéndolo en distintos
apartados como conclusiones, métodos,....
Como se ha comprobado en observaciones
cognitivas los indizadores profesionales
utilizan marcadores textuales, estructurales y
semanticos (Smith, 1994). Como también, tiene
base cognitiva el considerar, que si un autor
quiere recalcar determinada parte del
documento empleara diferentes formatos de
texto {Berri, 1996). La forma en que se realiza
este proceso es relativamente simple; por un
lado, se localiza en el texto un conjunto
discreto, y previamente tabulado, de términos
del tipo: conclusion, resultado, método,
resumiendo, concluir, etc.; por otro lado, se le
da diferente peso segun su estilo y'su formato
(titulo, subtitulo, negrilla, etc.). Unas pocas
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reglas sobre la ubicacién complementan el
proceso, como el que la probabilidad de que se
trate de las conclusiones, aumenta segin nos
aproximamos a la parte final del documento. El
fin es localizar e identificar esta informacién
para etiquetarla en el texto. Las posibilidades
que abre esta opcién son, entre otras, la de
poder comparar independientemente -los
descriptores de las distintas secciones de los
documentos.

Si se observan los estudios sobre
bibliometria, se puede comprobar que a
menudo se circunscriben a un mero andlisis de
agregados de las referencias del corpus, casi
siempre limitado a las revistas del Science
Citation Index. A causa de esta evidente
limitacién, en los 0ltimos afios, estos analisis
estin siendo abandonados en favor de los

- analisis de co-ocurrencia de términos, lo cual

nos provee de un nuevo enfoque para analizar
los textos. En el presente proyecto, se ha
estimado que, lejos de sustituir al métedo
clasico, el método de coaparicion de términos,
lo complementa. A tal fin, se han programado
reglas para manejar las referencias de Ia
bibliografia. De este modo, la fuente, autoria,
coautoria, cooperacion, idioma y fecha, son
extraidas aulomaticamente de cada una para su
posterior analisis.

También, se han necesitado un conjunto
relativamente alto de reglas para manejar la
informacion especial, como: siglas, citas a
referencias bibliogréficas, tablas, informacion
extraida de los pies de las figuras, férmulas,
fechas, informacion grafica, referencias, tipos
de términos, listas e hipervinculos.

1.3.1, ASIGNACION DE PESOS POR
LOCALIZACION Y FORMATO

En el anélisis de co-ocurrencias, la eleccion
de porciones mayores de texto abre grandes
expectativas a la hora de asignar pesos. Para
ello, hemos definido como frase al conjunto de
palabras, que no siendo formulas, tablas,
direcciones o acrénimos, esta limitado por
tabuladores, principios de parrafo o puntos. En
este sentido, los parrafos estan confinados por
retomos de carro. Una de Jas ventajas de
utilizar articulos de.revistas cientificas, es que
estdn a menudo estructurados en capitulos,
pudiendo asignar distintos pesos, a los
descriptores segin procedan de un lugar u otro
del documento.




Aunque con frecuencia solo se indizan las
palabras contenidas en el resumen y el titulo,
hemos considerado interesante incluir otros
aspectos. En lo concerniente 2 las palabras se
tiene tanto en cuenta el formato del texto, como
los diferentes estilos en los que esta definido el
documento.

Por otro lado, se ha creido de interés ver el
uso més o menos alto de pronombres en el
texto. E! objetivo es utilizarlo en la validacion
del tesauro, ya que los pesos de los descriptores
se establecen segun el nimero de apariciones
en el texto. Por lo tanto, los pronombres que
sustiuyen a los verdaderos descriptores, al
igual que las negaciones, provocan una
disminucién en la calidad del tesauro generado.
A tal fin, se han creado dos tablas en SQL con
negaciones ¥ pronombres tabulados para su
Jocalizacién en el texto.

Las citas dentro del texto a las referencias
bibliograficas merecen una mencién aparte. El
peso de cada referencia en el corpus ha sido
ponderado segun el numero de veces que ha
sido citada. Tampoco, hay que olvidar que la
existencia, en una misma frase, de una particula
negativa en combinacién con una referencia, se
ha considerado tradicionalmente como una
desventaja en la fiabilidad de los andlisis de
referencias. En nuestro caso, queremos saber si
efectivamente el peso de la referencia deberia
estar ponderado por este factor.

1.4. WORDER

Uno de los problemas que tiene que encarar
cualquier programa de indizacién es el de las
variantes morfolégicas. El no reducir cada una
de las variantes a una raiz comin da pesos
snferiores a los deseados para ese término
(Hull, 1996). Para encarar este problema se
cred el médulo de stemmer (Worder).

Las variantes morfolégicas procedentes de
las reglas de derivacion y flexién de términos,
se han tratado con el moadulo, obteniendo
formas normalizadas. Por ejemplo, programar,
programacién y programas se normalizan a
programa.

Este cambio se realiza seleccionando en el
término no normalizado la terminacién y
sustituyéndola por una forma normalizada. Para
determinar el tamafio de esta terminacidn, se
extraen los caracteres hasta el primer caracter
comin entre el término normalizado y el no
normalizado. Aunque la extraccién de los

prefijos no ha dado, por ¢l momento, los =%

resultados  esperados, también se estd

programando con un propdsito meramente
experimental.

Cada sustituto inciuye informacidn sobre el
fin que permite ese cambio, por ejemplo,
adjetivacion, substantivacion, etc. La seleccién !
del tipo de regla es optativa, permitiendo un
control sobre la normalizacién. Cada palabra '
asi obtenida es comparada con las existentes en
el tesauro. La ventaja, frente al método
tradicional de buscar la presencia en un
diccionario, es que el tesauro suele estar mas
contextualizado que los diccionarios.

1.5. BASES DE DATOS

1.5.1. BASES DE DATOS CREADAS
PREVIAMENTE

Con anterioridad a la extracei6n de datos,
determinadas particulas se han tabulado
mediante tablas SQL. Estas bases de datos se
van a confrontar con los ¢lementos extraidos de
los documentos, para ver asi su frecuencia
relativa en los textos. Asi, se crean las
siguientes tablas:
+ Pronombres.
« Negaciones.
e Dalabras vacias, son términos con poco

valor informativo, pero con alta frecuencia
de aparicion.

o Términos asociados al concepto de
novedad {p.e. nuevo, creacion, ...).

« Términos para la identificacion  del
capitulo, dentro de la estructura de cada
documento (p.e. introduccion, método,
resumen, concluyendo, ...).

1.52. BASES DE DATOS CREADAS
TRAS LA EXTRACCION DE DATOS

Varias bases de datos se van a crear tras el
proceso de extraccion y almacenamiento de
datos. Sera principalmente en estas tablas sobre
las que se realice posteriormente la estimacidn
de pesos por el programa estadistico. De esta
manera, se ‘generan las signientes bases de
datos:

e Términos: contiene informacion sobre la
frecuencia de cada término, posicidn,
formato, estilo, nimero de frase, parrafo,
capitulo y documento en el que aparece. El
campo en el que se encuentra, por ejemplo,
tabla, pie de figura, etc. también se
almacena.
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28 Referencias: autores de las referencias,

revistas, nimero de referencias en un

idioma diferente al del documento en que

aparece, niimero de referencias, nimero de

veces que se cita la referencia en el texto y

nimero de veces que esa cita aparece junto

a una negacion.
 Set de documentos: la informacitn

bibliogrifica de cada documento es

extraida de su ficha y tabulada, en los
siguientes campos: nombre de los autores,
nimero de autores por dacumento,

instituciones, nimero de instituciones y

tipo de instituciones (piblica, privada,

universitaria o forinea).

v Descriptores del tesauro generado. Se
almacena el lugar donde aparecen
(capimulo, campo, etc.) y su formato.
Cuando aparece con otro descriptor del
documento en la misma frase, se acumula
también ]a combinacién.

Inclasificados, listado de términos que sin

ser palabras vacias y sin legar a una

frecuencia suficiente para ser descriptores,
aparecen con cierta frecuencia en la
coleccién.

2. CREACION DEL TESAUROQ

2.1. HERRAMIENTAS PARA
GENERAR EL TESAURO

En una anterior etapa, se realizaron filtrados
como el IDF (Inverse Document Frecuency)
(Cleveland, 1990), basada en la ley de Zipf
{Zipf, 1972), y el método de n-grams {Coher,
1995). Por otro lado, las palabras vacias se
suprimieron {Frakes, 1992). Para determinar
los distintos grados de equivalencia y jerarquia,
sc utilizo una red neuronal (Llorens, JA1236).

2.2. VALIDACION DEL TESAURO

2.2.1. VARJABLES PARA VALIDAR EL
TESAURO

A continuacién, se define un conjunto de
variables con las que se pretende evaluar su
impacto sobre la validacién del tesauro y sobre
el apartado de novedad;

Especificidad:

Es el nimero de términos en el tesauro mis
especificos que los descriptores del articulo,
dividido entre el niimero de descriptores. A
parte de una mala representacion, un valor alto
podriz deberse 0 a una mala adecuacion a ese
tema por el tesauro, o a un documento
generalista.
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Coeficiente de dispersion (n° temas) (Cd):

Es el nimero de ramas o subarboles que
tiene un documento sobre el total de ramas de
todo el tesauro en el nivel f(x). Y se expresa
como el sumatorio del nimero de nodos de
nivel n, de los que depende al menos un
descriptor del documento, dividido entre ef
nimero total de nodos en el tesauro a ese nivel.

Coeficiente de clasificacion (Cm):

Es el nimero de nexos que separan a cada
descriptor del documento de cada uno de los
demds descriptores del documento.

Coeficiente de Liorens (Hj):

Se calcula considerando la posicién
jerdrquica de los descriptores del documento
respecto a los nuevos-descriptores creados.

Cj= ZCp - 2(Ng2 - 2Ng + 1), donde:

Cm  esel sumatorio de los coeficientes de
clasificacién de un documento.

Cj es 0 cuando todos los descriptores de la
Jerarquia se pueden encontrar en el documento
y si la jerarquia tiene-sélo 2 niveles diferentes
con solo un descriptor raiz.

Ngnimero total de descriptores en el
documento

Hjesel Ci dividido entre f(x); donde f(x)
es X+ /x+1! y donde x es el nimero de niveles
de jerarquia

Este coeficiente se puede utilizar para medir
la homogeneidad del tesauro, es decir la
relacién entre el nimero de descriptores y el
numero de niveles de jerarquia.

La utilidad de estas ratios tiene un doble
objetivo, por un [ado, valores elevados de estos
coeficientes, nos pueden indicar wuna
representacidn del tesauro poco adecuada. Por
otro lado, ante nueva informacién, es previsible
que también aumenten los valores de los
coeficientes, debido a cambios en los
descriptores y enlaces.

3. MEDIDA DE LA NOVEDAD

Se han disefiado varios métodos para
analizarla:

3.1. Anailisis de contenido

Se ha utilizade el anilisis de contenido

. (Rosenthal, 1994), como un método para

distinguir los documentos mds creativos de los
menos creativos (Amoroso, 1995). Como en ¢l
apartado de Extraccidn y Almacenamienio de
Datos, en el que se aprovechaba la presencia de
determinados términos para estructurar el
documento, se puede medir la novedad. El
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método ha utilizado la comparacion de las
palabras del texto con una lista de palabras
significativas en el apartado de novedad.
Algunas de estas palabras som: creacion,
disefio, peneracién, idea, innova, original,
producto, .... A partir de determinado nivel de
coincidencias entre la lista y las palabras de un
documento, se decide su posible importancia en
relacion a este apartado. Con un método
similar, Haas (Haas, 1995) realizé con éxito
una identificacién de articulos experimentales.

3.2. Anislisis del tesauro generado

Desde el punto de vista tradicional, los
tesauros se definen como un sistema rigido, en
que nuevos conceptos y relaciones suelen ser
un gran obstéculo. La generacion automética de
tesauros supone una considerable ventaja, ya
que el problema que suponen los nuevos
términos es abordable mas facilmente. Esto nos
permite tratar a los tesauros como un sistema
dinamico en el tiempo.
Cuando vuna vez generado el tesauro, se vuelve
a analizar un nuevo corpus sobre el mismo
tema pero de distinta época, se pueden dar
varios casos. Si al comparar los dos tesauros se
ha generado un nuevo agregado que se
considera significativo, puede ocurrir que los
descriptores de este nuevo agregado estuvieran
va presentes o no. Si no estaban presentes, se
deberin reubicar en el antiguo tesauro (Chen,
1995). El numero de estos descriptores
inclasificados nos da una importante
informacion referente a la novedad. Otra
posibilidad que se puede dar es que los
agregados sean practicamente idénticos pero la
intensidad de los enlaces entre estos haya
cambiado. En este caso, el analisis estadistico
sobre el tesauro de las ratios, que se ha descrito
en el apartado de Validacion del Tesauro, tiene
un indudable valor para detectar documentos
novedosos.

3.3. Co-ocurrencia de descriptores
dentro de una misma frase

La utilizacion de frases para la indizacidn ha
tenido un gran desarrolio durante los dltimos
afios, gracias al avance sobre procesamiento del
lenguaje natural. En este contexto, la
utilizacién de un método similar al de
concurrencia de términos ha sido propuesta
(Callon, 1995). La idea que se propone consiste
en determinar conjuntos de descriptores
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precoordinados, mediante su concurrencia
reiterada en una misma frase. 2y

Asi se pretende analizar las variaciones de A
estos descriptores multiples, ya que cuando un
4rea tiene un auge creciente, Surge un numero
creciente de variantes. La co-aparicion con
otros términos, en la misma frase, forma
unidades cada vez mayores. Estas difieren-del
original en variaciones debidas 2 coordinacidn,
permutacién o inserci6n de los nuevos términos
entre los elementos del antiguo descriptor
multiple (Muller, 1997). No solo es importante
saber cudntas variantes se han generado, sino
también cudndo.

3.4. Indicadores infométricos 1

Se han definido varios pardmetros ha 3
calcular en el corpus, en cada documento y en
cada una de las secciones en las que hemos i3

estructurado el documento (Velasco, 1997). i

3.4.1. Sobre el texto b

e Rareza: Porcentaje de términos que 3
aparecen menos de n veces.

s Frecuencia y ntimero de descriptores, por
capitulo.

e Frecuencia y numero de cilas 2 las
referencias.

o Frecuencia, de palabras inclasificadas, con

relacién al numero total de palabras. :

3.4.2. Sobre propiedades docuemento

Coautoria (nimero de autores por articulo) .
y colaboraciones (instituciones  por 3
articulo). :

3.4.3, Sobre referencias bibliograficas

o Mimerode referenciasy su frecuencia.

e Vida media de las referencias.

o Frecuencia de autocitas respecto al nimero
total de referencias. Autocita, es el nimero
de referencias en que su autor coincide con
el autor del articulo.

e Capacidad idiomdtica (nimero  de
referencias en un idioma por cien entre €l
nimero total de referencias). Para
determinar un indice de aislamiento de las
referencias bibliograficas se ha calculado el
porcentaje de referencias en un idioma
diferente al de! cuerpo del articulo. Para
ello, se ha estimado la coincidencia entre
las palabras de la referencia y las de un
diccionario electrénico del idioma en el
que esta escrito ¢l articulo. El niimero de
palabras a identificar se calcula como el




de las que componen la referencia

Ibliogréfica.

Precuencia de aparicion de cada revista.

Peso de cada referencia (ndmero de

reforencias de un articulo que estan

. pepotidos mas de n veces en el texto del

" documento por cien, dividido entre el

" ntmero de referencias del documento)

" Coaparicién de referencias (nimero de

" documentos en que aparecen a la vez la

referencia i y j)2/ (nimero de documentos

con la referencia i * nimero documentos

con la referencia j))

3.4.4. Sobre agregados

Valor de Centralidad y de la Densidad (para

definiciones, ver Callon, 1995)

© 3.4.5. Temporales

s Indice de transformacién entre el mismo
agregado en dos momentos diferentes
(niimero de descriptores en comtn entre Jos
agregados i y j al cuadrado entre el nimero
total de descriptores en el agregado i por el
numero de descriptores en el agregado j)

+ Cambio en inclasificados: A=a2—a 1’ donde:

a es el nimero de palabras inclasificadas
dividido entre el numero de palabras
inclasificadas mas el nimero de palabras
clasificadas (siendo aj y a2 son valores de
a en dos momentos distintos)

4. ANALISIS DE LOS DATOS

Un anélisis de regresion, con las diferentes
combinaciones de variables, es el método
estadistico empleado para analizar los datos
enteriores. Se aplica, tanto para validar el
tesauro, como para ver la novedad de los
nuevos documentos, dando asi pesos (Everitt,
1991).

En el andlisis de regresién, representado
por: Y=XB+u (Chatterjee, 1991), donde Y es
la variable dependiente, X es la matriz formada
por el valor de las variables en cada
observacién y P son los parimetros estimados
por los coeficientes de regresion b,
b{,....Donde b=X"X)"1X"Y.

Actualmente, se estdi evaluande la
importancia de los valores de x para predecir
los valores de vy, y asi analizar los efectos que
tiene sobre la variacién de los valores y. El
programa elegido ha sido el SPSS, debido a su
compatibilidad con el resto de las aplicaciones.

5. CONCLUSIONES
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La literatura sobre creatividad es
actualmente escasa, ya que presenta evidentes
dificultades a la hora de asignar un valor
objetivo. Aunque la evaluacion estadistica del
proyecto estd actualmente en curso, e€s
previsible una gran cantidad de ruido debido al
hecho multidimensional que se pretende medir.

La utilizacion de varios indicadores que
muestren. los distintos aspectos del concepto de
creatividad, ofrece, en la practica, una mejor
representacién de la realidad, al tiempo que,
disminuye la posibilidad de manipulacién por
parte de los autores.

En Jo relativo al analisis estadistico, se han
realizado frecuentes criticas por la aplicacion
sistemética de este tipo de estadisticas en el
campo de las ciencias sociales {Haitun, 1982),
debido a la ausencia de normalidad de la
mayoria de las distribuciones analizadas.
Aunque, hoy por hoy parece ser la unica
solucion factible (Ferreiro, 1993).

En una anterior etapa, los resultados con los
algoritmos  de  clasificacion  ofrecieron
resultados esperanzadores (Llorens, JA1236).
La necesidad de un cuidadoso analisis de los
resultados con una muestra de mayor volumen
permanece pendiente. Asi, como su ajuste con
las ratios definidas mds arriba.
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